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Determinar las causas de la disminucion de autopsias en hospitales mexicanos usando tareas descriptivas de la mineria de datos,
para que el Hospital Regional Rio Blanco (H.R.R.B.) establezca estrategias que incrementen esta practica médica.

Introduccion

Debido a la reduccion considerable del numero de autopsias
realizadas en el H. R. R. B., el departamento de Patologia del
hospital tuvo la necesidad de determinar las razones por las que
ya casi no se realiza este estudio, por tal motivo, se agregd un
modulo més a un sistema desarrollado en un proyecto anterior
[1]. ElI' mddulo desarrollado permite aplicar técnicas
descriptivas de la mineria de datos, especificamente la Mineria
de Patrones Emergentes (EPM), para comparar los motivos por
los que no se practican autopsias en el H. R. R. B. con los
resultados de otro hospital, para esto utiliza el framework
EPM_Algorithms. Los datos usados en el analisis comprenden
opiniones de médicos del H.R.R.B. y de otro hospital, recogidas
a través de una encuesta, con el fin de utilizarla como técnica
de investigacion social.
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Figura 1. Esquema de solucion
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Figura 2. Resultados

Referencias

Metodologia

Se realiz6 una investigacion profunda de trabajos relacionados,
con el fin de obtener herramientas Utiles para el desarrollo del
nuevo modulo, se utilizd el proceso guiado por la metodologia
KDD (Knowledge Discovery from data), con el objetivo de
encontrar conocimiento util, teniendo como herramienta de
mineria de datos a EPM_Algorithms, ya que cuenta con los
algoritmos mas importantes de EPM; como marco de trabajo
JSF debido a que esta basado en el patron MVC (Modelo Vista
Controlador), la metodologia es UWE, ya que provee una serie
de pasos concretos y se basa en el proceso unificado y UML
(UML-Based Web Engineering,) para el desarrollo de
aplicaciones Web, como sistema gestor de bases de datos
(SGBD) se utiliz6 PostgreSQL puesto que cuenta con una gran
documentacion para su uso y configuracion y cumple con ACID
(Atomicidad, Consistencia, Aislamiento y Durabilidad).

En la Figura 1 se presenta el esquema de solucién, en el cual, a
través de un cliente, el médico podra ingresar a la aplicacion
Web, contestar y consultar la encuesta; la aplicacion permite
generar modelos de mineria de datos mediante el uso de la API
(Application Programming Interface, Interfaz de Programacion
de Aplicaciones) de Weka y EPM_Algorithms y guardarlos
fisicamente en el servidor.

Resultados

El nuevo médulo de la aplicacion para EPM, permite analizar
los datos mediante técnicas de discriminacion y
caracterizacion, el especialista tiene la opcion de elegir entre
dos algoritmos, los cuales son: iEPMiner [2] y DGCP-tree [3],
al igual que tiene la opcion de seleccionar el conjunto de datos
(C 0 D)y el atributo que sera la etiqueta de clase (en el caso de
que seleccione el conjunto D) para generar el modelo de datos
y guardarlo. Los resultados que se muestran a los usuarios que
visitan la aplicacion son los extraidos de las reglas generadas,
los cuales se visualizan en lenguaje natural eligiendo el
algoritmo, el conjunto de datos y la clase, esto permite analizar
y estudiar el conocimiento generado sin requerir la
intervencion de un experto en mineria de datos.

En la Figura 2 se observan un patron emergente obtenido por
el algoritmo iEPMiner del conjunto C con su interpretacion.

Conclusiones

La aplicacion de Mineria de Patrones Emergentes hizo posible el
analisis profundo de los datos, para obtener reglas significativas
a través de una aplicacion Web, el médulo es capaz de crear el
modelo de aprendizaje y generar patrones emergentes, los cuales
son las reglas obtenidas, estas son interpretadas en lenguaje
natural, para que sean entendidas por cualquier personal médico.
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